i Modut prognostyczny

e Bazuje na modelach prognostycznych (np. utworzonych
w module analitycznym)

e Uruchamia ustugi prognozowania on-line (wirtualny
czujnik)

e Monitoruje jakos¢ prognoz (docelowo: FP, FN)

e Dostosowuje parametry modelu prognozowania



Modut prognostyczny

WYNIK KiasyTkacjiregres]i Regify monitarowania
Regquiz Pokaz miarg Pokaz obszar slamowy
RW2E(eal pragrase) = £0.0 =] =]
RWEE(real progrose) = RMEEf e al, weal - 1.1) =] =]
RWEE(real progrose) = REEE(real, real + 0.1} =] =]
RWEEfreal progrioge) = REEE(real, real *(1-0._ =] =]
RMSE(real, prognose) = RESE(real, el *(1+0.. v |
[RWSEireal, progriogeh « RMSE(real, real *(1-0... [m] =]
i
3
=
B I~ B . T ¥ I & ¢ 9 % 2 £ 8§ & ¥ & § § @t
g e R 388 REFEOR R e ¥ R §F 3L EEO¥EOWOT
408 B & o4 8o B E 8 4 0B OEE 3 oHOEE S HEEH 4 0HE 4R EEEEE G E
£ 8 2 =B ¢ 2 2 E Q¢ § ¢ E E § B E E @ 2 2 E ¢ @2 o2 E @ % 2 E E g 2 2 E
£ o0d @ F E @ @ F d EE o d F O F E d F A d A d
A 5 B B 4 ®§ & E 8 A & B R H §# B B § #§ /5 B 8/ # § ¥ "/ B ﬁ ¥ R B ﬁ 3 B
OO S A A S A - N S - S A A S - S T S S A A S S A T S A
e
5 55 8 5 55 &8 5565 85 B 565 5B E 55568 55568 505568 6B 5505 5
Czas
Miary ks AlerTy MoAMorowania
P I I . LI T.d L.l I T Zdarzenis Manszona recula ] Cras
.. 07.04.2015: 150510 RM3Ereal prognoze) < RMIEreal real * (1 - 0. wawolony
- 07.0M.2015:15:0515 RMSEeal prognose) < 500 Wzl oy
w 07.04.2015: 151526 RMSE 82l prognoss) < 50 0 Taknnczony
10+ 07 04 2015 15:015:29 RMEE(real prognoss) < 50 0 wezwol oy
o0 07 04 20751 44 RMBE(real prognosa] = RMBEsal real " (1- 0. wsswol oy
e 07 14 20751 44 RMEE(real prognosa) = RMBEsal real " (1 + 0, wsawol oy
a 704 25 1504 44 RMEE(rmal prognesa) < RMSE(wal real (1.0 rakanczony
El 07 04 2015 15:0% 45 RMSE(real prognosa) = 50 0 zakanezoy
3 T 07 D4 2015, 15:05 45 RMBE(real prognese] = RMSE(mal real * (1.0 rakanczony
L 07042016 15,0628 RMSE( el prognase) ~ RMSEireal el * (1 + 0., zakanceny
s 07 .04 2015, 15.05 45 RMEEireal prognose) = RMSEiTeal real * i1 - 0., wxavolcrry
P
30
mgd Pid i
LR T T T
B IS e S | | | | | S L | | 1 | I | |
g2 iozoe e g b g8 R g 4R R T Y dF % E U gy odoydopogoeowi
5 oM & E £ B B R oM & & W M K E A B K K @ B E E O K E B B 5 E E & & £
5 & & & & o © & & § & 8§ 8 9 £ 4 & § £ @4 8 B E 8 &9 B 4 % 8 B 4§ & & B
T 0% & & g % & P o3 § B §oOP5 £ £ D OE E E 3 P OB L g £ E DD OE E ] E & E
LI T S S S S S S SO ¢S S SO N N S S S SN S ST S S S N S N AT N R S
= & £ B B & B B B A & & 8 B B A & & B A B B B 85 A B 8 B A B 8 & & B
T T - T - N - N T - NN - R - O S N N N - B S T S~ N N T N - N~ N A N B - B 1
i 2 £ & 3 32 £ 2 2 3 ¢z 2 3 2 ¥ 3 2 3 ¥ ¢ 32 foiorzfory o ozoroz ol
E 5 B B E B B EE B E BB E B BB E G EEEGE LB EGESEEEGBEEEE
Czas
| = FsEvealsoorose) - RYSEGeal real * (1 + 0]




i Modut prognostyczny

e Przeuczanie” — pobranie danych
| sprawdzenie czy spetnione sg kryteria minimalnej
jakosci

e W razie niepowodzenia — komunikat o zaprzestaniu
generowania prognoz



Modut analityczny

Analiza trendu
o Klasyfikacja
e Regresja
e Przezycie

e Meta-operatory tematyczne (prognozowanie metanu,
trendy zmian CO, CO2)

e Predefiniowane schematy klasyfikacji i regresji — tzw.
raporty analityczne — asystent analityka
(uzytkownik niezaawansowany)

e Problem otwarty: jak szacowac czas obliczen dla
ustalonego zbioru i metody?



‘L Modut analityczny

e Asystent ,analityka” (m.in. gridowe przeszukiwanie

przestrzeni parametrow
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Analytics (Analytics Reports)
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‘L Modut analityczny

o Asystent ,,analityka” - raporty

* (Ogolne informacje o raporcie -
" Sty opsove Ogodlne informacje o raporcie

* Analiza korelacji

o Macierz korelacji + Datai czas utworzenia: 2015-10-21 11:45:06
o Korelacje ze  zmienna * Typ predykeji: Klasyfikacja
prognozowana * Wybrane algoryvtmy: regresja logistyczna, drzewa decyzyjne, reguly decyzyjne, kINN, naiwny klasytikator bayvesowski,
* Wykresy zmiennych svin, lasy losowe, gbm
o Histogramy i wykresy * Metoda oceny algorytmow: na calym zbiorze danych
shupkowe * Metoda strojenia parametrow: boot
o Wykres rozrzutu * Strojenie parametrow na podstawie oceny bledu: BAC

zmiennych numeryeznych Dane traktowane jako szereg czasowy: nie

» Reguly decyzyjne

o Model
= Postaé  koricowego Da n e
modelu
= Ocena istotnosei ¢ Liczba przypadkéw: 150
zmiennych * Liczba atrybutéw: 5
o Ocena dokladnosgci * Zmienna prognozowana: label

= Wspotczynniki

dokladnosci Statystykl opisowe

= Macierz pomylek

= Krzywa ROC Min - wartosé minimalna
» Drzewa decyzyjne
o Model Q1 - pierwszy kwartyl

o Optymalne parametry
o Raport ze strojenia
o Krzywa ROC Mean - srednia
o Ocena modelu
o Macierz pomylek

Me - mediana

Q3 - trzeci kwartyl

o Istotnosé zmiennych Max - wartos¢ maksymalna
s Gradient boost machine
o Raport ze strojenia Min Q1 Me Mean Q3 Max
o Optymalne parametry
o Ocena istotnosci at 43 31 580 584 6.4 7.9
zmiennych o c
o Ocena dokladnosci modelu a2 =0 28 300 305 33 a4
o Krzywa ROC a3 1.0 1.6 4.35 3.76 5.1 6.9
» K-najblizszych sasiadéw
o Model a4 0.1 0.3 1.30 1.20 1.8 2.5

= Wykres
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i Modut analityczny
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‘L Modut analityczny

e Asystent ,analityka”

Lasy losowe

Optymalne parametry modelu:

mtry
1

Posta¢ koncowa modelu:

Call:
randomForest(x = X, ¥ = ¥, mtry = paramismtry, importance = TRUE)}
Type of random forest: classification

Humber of trees: Se@a
No. of wvariables tried at each split: 1

008 estimate of error rate: 4.67%
Confusion matrisx:
Iris.setosa Iris.wersicolor Iris.wvirginica class.error
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Modut analityczny

e Bloczki tematyczne (metan, sejsmologia)
e metoda analizy jest okreSlona (rezultaty badan i konkurséw ©)
e wystarczy wybrac dane i sparametryzowac zadanie

| £| Kenfiguracja parametréw importu danych o @

Zrédtowa baza danych: jdbc:postgresqgl:Mocalhost5432/disesor

Sciana prognozowana [50_532 hd

Prag energetyczny EPZ: | %104 =
1 Rodzaj agregacji danych: | godzinowe (1h) -

Horyzont prognozy: 1h -

== Wstecz l l Zakoncz ] [ Anuluj ]




i Modut analityczny

e Nowe bloczki analityczne
eRapidRoughSet (MIMUW)
eRuleInduction (MY ©)

e classification
(+ expert-driven)
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e Problem otwarty: inkrementacyjna indukcja i ocena regut



